
MMD

𝑃: 已标记正例集合，𝑝 = 𝑃
෠𝑃: 预测正例集合， Ƹ𝑝 = ෠𝑃

𝑏: 批量查询的个数
𝜷: 𝛽𝑖∈ {0,1}
g: 𝑔𝑖 = 𝑓 𝑥𝑖
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𝛽𝑖 ∈ {0,1}, 𝑔𝑖 = 𝑓 𝑥𝑖

查询在预测正例中具有代表性的样本

βββ kKT 1进一步简写为



If Query a Negative Example
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为了让分类器将已标注的负类样本分对，设置一个较大的𝑐值，加大
对负类样本分错的惩罚力度。

现有的PU经验风险公式：
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Cost-sensitive PU Learning
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Square Loss
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Vectorization


